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Das sind wir!

Anh Le
Data Engineer
IT Data & Analytics

DataOps Advocate

datadgood Volunteer

Hobby: Musicals &
Theater

Sabine Siebenmorgen
Data Engineer
IT Data & Analytics

Agile Mindset Driver

Databricks Crafter

DV2 Modelling
Enthusiast

Hobbies: photography,
board games

Sebastian Ennigkeit
Developer
IT Data & Analytics

DV2 Practitioner
Agile Enthusiast

Hobbies:
Music, Travel, Basketball

7

Kevin Haferkamp
Head of Data Platform
& Engineering CoE
IT Data & Analytics

DV2 Practitioner

Data Modelling
Afficionado

Functional Programming

Hobbies:

ARewreSU
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DEICHMANN: Ein Familienunternehmen

Heinrich Deichmann (1 1940)

*  @Grindete das Unternehmen 1913 im Ruhrgebiet
*  Startete mit einem Schuhmacherladen im Arbeiterbezirk Essen-Borbeck

Dr. Heinz-Horst Deichmann (1 2014)

* 1956 Gibernahm der Sohn des Griinders die Leitung der Firma mit Filialen in
Disseldorf und Oberhausen
*  Baute das Unternehmen zu Europas groRtem Schuheinzelhadndler auf

Heinrich Deichmann

*  Der Enkel des Griinders leitet das Unternehmen seit 1999

*  Unter seiner Leitung werden die internationale Expansion, die Digitalisierung und der
Omnichannel-Commerce stetig voran getrieben

*  Darlber hinaus setzte er im Einkauf konsequent die Vertikalisierung der Beschaffung
um

Samuel Deichmann

e Seit 2020 ist auch der Sohn von Heinrich Deichmann und Urenkel des
Griinders Mitglied der Geschéaftsleitung

Deichmann | 2025







Deichmanns “Road to Data Mesh”

ROAD TO DATA

SELF-SERVICE
PLATFORM
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Data Domains™ @ Deichmann

Auszug von Domanen in der Deichmann Gruppe, mit ihren jeweiligen Datenprodukten

L1 Strategy Deichmann Group
\
|
Logistics &
Customs Sales
]
\
\
L3 Data ] a o
Products I e e
]
1
il

-~

bl

Exemplarische Rollen in einer Domane

\ P g Data Governance Data Officer Data Architect
aC:) Expert
\ A 2 L, @ 9
\ /o : [ -
hN - \ P / o -
. Data Owner
— _)\ - - = é Data Product Data Product
\ o g Owner / Manager [ o) Developer / Data
= o .
. - - - % “ . Analyst
T —— e — —— — =] Data Stewards . .

Data Engineer / Y - Data Architect

Platform Engineer . ' |= l | .

Data Platform

“unvollstandig und stark vereinfacht
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Deichmanns Data Analytics Platform (DAP)

Datenquellen

O CO O

] [
N/
W

LakeFlow Connect

Data Lakehouse

o @AIJBIGeﬂie @Databricks Agents @MLFI&W

Unity Catalog &
Expectations (Data Quality)

>

(&

Airflow Task

‘ Landing Zone Bronze Silver Goid
(Staging) (Data Vault) (Data Marts)

AllA

Raw Business

- 0 . ©
A

Reporting & Bl Use Cases e

C— > IPower BI

L 72 MicroStrategy

.

Y -' Essbase/GPL/DAC

C— > g Databricks One

[ Data Services (APls)

Digital Solutions

Orchestration

{29 Apache Airflow on Astro (Saas)

laaS & Paa$S Foundation

® oW

Microsoft Entra ID  Azure Maonitor

,—stOps—l

Cost Management  GitLab Jira

Data Engineers ingest data into the Bronze layer.

Data Modelers design and evolve the Data Vaults.

Data Analysts deliver insights from the Gold layer.

ML Engineers develop and deploy machine learning models.

Bl Engineers transform data into dashboards and reports.

Platform Engineers build and maintain the infrastructure that powers the platform.
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Data Products & Data Assets

Bei Deichmann verfolgen wir eine Datenproduktstrategie, in der wir die Datenprodukte inkl. ihrer Data Assets biindeln
und eine klare Ownership aufbauen (wollen). Die Basis bietet unser Data Lakehouse auf Azure Databricks und der
Medaillon Architecture.

1. Qualitatsgesichertes

Derived Data
Products

Customer Segmentation, Churn

CRM Forecast etc.

|
|
|
; POS-Data Datenprodukt, angelehnt an die
G Source Aligned ! Datenquelle
Dabie Proguets l % 2. Core-Datenprodukt mit Data
1 ales . .
! Transaction Vault im Silver-Layer
| .
| SRR - 3. Datenprodukt zur Verbindung
=ala ™ .
e Core Entity L R O A AN von 1:n Doméanen
AR TR0k : v Y % 7 ) 4. Kombiniertes Datenprodukt aus
S ! | Soles History 1-—-—--= > :;r::‘:; e Vorstufen (in der Regel nur
b/ > ! | ! % y noch Gold-Layer)
| Cross Domain ! L BB T eEgeee =’ 5. Beispiel der Reporting
! Data Product 1 . Customer Data ' . :
I\ I ! BRRALE I, ) Landschaft fiir die Omnichannel
7/ \ .
"""" = | S Nt O Cusl‘f.o»v\er e Geschaftssteuerung
: 3808 6. Beispiel fiir Produkte um
| % Yz,
|
|
I
|
I
|
I
|

Deichmann | 2025 9 m



ion”

t

- Use Case “DWH Migra




Ausgangslage

Migration der Datenbasis eines Dashboards vom Legacy DWH auf neue Analytics Platform.
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Ausgangslage
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Ausgangslage
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Ausgangslage
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Ausgangslage

Migration der Datenbasis eines Dashboards vom Legacy DWH auf neue Analytics Platform.
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Data Vault Toolkit

Entwicklung eines Frameworks zur Implementierung von Data Vault Datenprodukten als Databricks Lakeflow
Declarative Pipelines.
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Data Vault Toolkit

D Data Vault &

Recent activity Merge requests created Issues created

Last 30 days 13 0

Subgroups and projects  Shared projects  Shared groups Inactive

cicd-components (3

dap-datavault-builder (3

documentation (&

dv-domain-template 3

dv-finance &

dv-geo (3

dv-inventorymanagement (3

Members added

0]

Q v  Create subgroup

w0

Created 5 months ago

wo

Created 5 months ago

0

Created 3 mol go

WO

Created 6 months ago

pdo}

Created 5 months ago

g}

Created 6 months ago

w0

Created 5 months ago

Framework getrennt
von Datendefinition

Gitlab Repo je
Datenprodukt

Template Repo als
Vorlage
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Data Vault Toolkit

Deichmann | 2025

Config Files fiir
Tabellen

Projekt Configs fiir
einfaches Deployment

Mermaid-Models




Data Vault Toolkit

inizational units of type company
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Data Vault Toolkit

WWS Dronz

- br‘onze{

e.0

[

Source Config

Einfache
Transformationen in
YAML

Komplexere
Definitionen als SQL

Wiederverwendbar

]
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Data Vault Toolkit

Spalten kénnen angegeben
werden

BKs des Hub miissen in
Quelle sein

Abweichende Quellen
moglich

BKs aller Hubs miissen in
Quelle sein
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Data Vault Toolkit

& organization Y LakeflowJobsULON v G

Runs Tasks

DLT-Pipeline

business-vault-views

Business Vault View-Aufbau
bei Anderungen

DLT-Pipeline

data-quality-tests

% DLT-Pipeline run ©seceeses  1a

Abhangigkeiten
automatisch

Automatische Increment-
Erkennung
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Data Vault Toolkit

Catalog

Unity Catalog

Serveriess Starter Warehouse Serveriess vy h u b com pa ny

hub_company

: Description
dih_raw_vault_dev
4

Al generate Add

Raw Vault / Business
Vault auf
Katalogebene getrennt

1 organization
+ hub_company © Definition not supported for this table
& organization_feat_bia_838 hinkdata
1 dap_datavault_buikder_feat_bia_840_kqu

& organization_feat_bia_840_liqusd_clustering

i da tavault_buikler_feat_bia_843_analyse_fo
da| avault_buikier_feat_bia_ analyse_fore Colon Type Colna masking

Domane /
Datenprodukt als
Schema

1 product
hk_company stnng
&1 product_product_feat b 685 _regular_loading d

& product_feat_bia_840_liquid_dustering bk_ne_benutzersicht_company stnng

1 dap_datavault_buikder_feat_bia_840_bquid_cluster. _rec_src stnng
=1 product_feat_bia_685_reqular_loading_data_dom
START AY bmestamp
dih_business_vault_dev

1 oroanizatio END_AT timestamp
. & organization DA P

% v_hub_company
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Data Vault Toolkit

Entwicklung eines Frameworks zur Implementierung von Data Vault Datenprodukten als Databricks Lakeflow
Declarative Pipelines.
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Challenges DWH Prototyp

Keys

Legacy DWH stark auf Surrogate Keys ausgerichtet.
Business Keys mussen identifiziert werden.

Abgrenzung

Wie schneiden wir die Datendomanen?
Was gehort noch in den Business Vault, was schon in den Serving Layer?

Stammdaten

Keine abgeschlossenen Datenprodukte, Nutzung Giber Domanengrenzen hinweg

Technische Restriktionen

9---.-.‘ Nicht alles in DLT umsetzbar. Es mussten Workarounds gefunden und kleinere
Abweichungen vom Data Vault Standard in Kauf genommen werden.
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Beispiel von da- DATAVAULTAdDt *tomer Analytics Domain

POWERED BY SCALEFREE

—

Docker
Deployment

i ¢cI/¢Dd Job — >>| AKS as Runtime

Airflow DAG

)
]
l
{
]
_ _’l

be_ployw\ent

[}
: Customer Data
\ Service
\ NS
Source Aligned 1
Data Products : r_\
[}
: CHARM
' I8
Core Entity :
Data Product | R
]
| Custowmer Customer
: CHISTA Intelligence Experience
1
I Cross Dowain I' : XRRRRRIREES
i Data Product 1 1
] I
I
1
1 SHOPREG
Derived Data :
Products 1
1
I
1
1
1 Scayle
1
I
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Auszug aus dem Customer Data Model

BUSINESS vAULT

RAW VAULT
t...
ese [ reg'nstereo!_customer )
chista '

shopreg | | hub_customer_eds

For the sake of simplicity and safety,
we decide to save the alternate ids
set in a reference table instead of a
satellite of hub_customer.

reF__aIt_.in(
(non historized,
daily rewrite)

hub_eustomer
(PK:

sourceX hub_customer_x rule_engine

i

L\k__,'mternal__jnl)

luk__L\as,guest__aecountJ

hk_internal_id

[order] [ guest_email

that can be found from order data:

Relevant customer-identifying attributes w

€]

ﬁa construct a customer profile based on 7\ Ink_buss £ il 4 - customer loyalty id (membership number
business view based on data from raw nk_business_customer_din_order or loyalty card number)

vault, a few rules for the information - MURID

consolidation need to be defined. | - eshop customer |D from Hybris shop
- scayle customer ID

- email hash (for guest orders)

These are also the basis to build

satfref_alt_id table for each business

hk_order

Definition guest customer
Definition registered customer |
When to link a guest profile to a

z 7 customer
registered profile
Relevant attributes of a customer K

k profile J
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datavault4dbt & Astronomer Cosmos im DataHub Apache Airflow

la_customer_model

Al Wown Bams G0 Heeties IAnbusn §Rebwss O Airflow DAG fiihrt dbt Projekt aus und
liefert das Data Asset “dia_customer_model” zur weiteren
e —p— o Orchestrierung aus.

|
== -_|s - — =
- e e a T ame————
- -
el - -— — =
T T o
- - :__. "_' P Expandiert: Die Lineage aus dbt im DAG via
S - Cosmos. Ausgefiihrt mittels deferred Operators
—F—3——* o w— auf unserem AKS.
S F——}
=3 S [e— = ——ya—
- . == — = =
m— - - e
— _leam g, W=
s o SN DN Daw SDm S S
N o mm o
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Auszug aus der Raw Vault — der
Weg zum goldenen Record in der e
Business Vault

Das (Teil-)Ergebnis — es lebt!

L

et
Ngwwte  Ass

Mame

Disclaimer: GDPR

v
v
v
v
v

Seperater Storage

Zugriff nur auditiert

Data Masking

Loschkonzept implementiert
Trennung auf PlI-Satelliten

0 customer_model_raw_vault © ¢

......

P T §§FTNq

* 5 3

EZEd

s 2 % 3
,-D
EER & & B

Al 58N e o k-
AR JY X &5 S 3T AR

£

Papterry
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?

Was haben wir gelernt




Lessons Learned

Einheitliche Definitionen und Styleguides (trotz
unterschiedlicherAnsatze)

@ SCRUM als Treiber

2 Automation als Skalierungsfaktor

4 Test-Strategie friihzeitig Gberlegen
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So erreichst du uns:

Sebastian Ennigkeit Kevin Haferkamp

sebastian_ennigkeit@deichmann.com kevin_haferkamp@deichmann.com

deichmann-karriere.de

DEICHMANN




Wir suchen dich!

PRAKT\KANT (m/w/d)

PROFESS‘ON AL (mlw/d)

deichmann-karriere.de
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